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ONLINE MELLEKLET 1. RESZ

A mobilitasi folyamatok és parvalasztasi szokasok egyéni szintli megkozelitéséhez ordinalis logisztikus
regresszids modellek kertiltek illesztésre kohorszok, valamint nemek szerint. A modellek fiiggd valtozoja
az egyén, valamint partnerének a végzettsége, fiiggetlen valtozoja pedig a legmagasabb végzettségli
szllo vagy az egyén végzettsége. A modell Iényegében a kumulativ valészintiségekkel dolgozik, melyek:

PY<j)=m+mp++ m,]=12.,],

ahol Y a fiiggd valtozo, azaz az egyén/partner végzettsége sorba rendezhetd J kategoriaval (alacsony <
kozepes < magas) ¢és az azokhoz tartozé valosziniiségekkel {my, 7, ..., ;3. Igy, P(Y < j) annak a kumu-
lativ valoszinlisége, hogy adott személy partnere j vagy annal alacsonyabb végzettségii. A kumulativ
logit igy kifejezve:

. . P(Y <) P(Y <)

<] = — — )= =)

logit[P(Y < j)] = log <P(Y >j)> 1 g<1 <))

ami a log-oddsa annak a kumulativ valdszinliségnek, hogy adott személy partnere j vagy annal ala-

csonyabb végzettségli. Az ordindlis modellek eldnye, hogy a bevont magyardzo valtozoknak egy k6zos,
minden kumulativ valdszintiségnél mérhet6 hatasat becsiili meg:

logit[P(Y < )] = aj+ Brxy + 4 Bexj=1,...,] =1,

ahol a; valtozik j kategoriankként, de a magyarazo valtozonak tulajdonitott hatds f nem. Ennél fogva,
e modellek a proporcionalis odds (PO) néven is ismertek, mely a modellezési eljaras egyik feltétele.

Mivel a proporcionalis odds feltételezés tilzottan restriktiv lehet, a kutatdsban bemutatott modellek ese-
tében e feltétel lazitasra keriilt, ha az adott valtozo végzettségi szintenként érzékelhetden eltérd hatassal
rendelkezik. Igy, e parcialis proporcionalis odds (PPO) modelleknél bizonyos valtozok esetében a /3
egylitthatok j kategoriankként eltérnek. Az dbrakon a modellek predikcidi szerepelnek a 95%-o0s konfi-
dencia intervallum mellett. Minden bemutatott hatés statisztikailag szignifikans (p < 0,001). A modellek
robosztussagat eltéréd modellezési eljarasokkal (logisztikus modellek, ahol a végzettséget nominalis
kategoriaként kezeltiik) és mas sulyozo valtozo alkalmazasaval ellendriztiik, a becsiilt valoszintiségek
eltérése a modellek kozott sosem volt nagyobb, mint 2,5 szazalékpont.

ONLINE MELLEKLET 2. RESZ

Az asszociaciok esetében alkalmazott log-linearis €s log-multiplikativ modellek a kereszttablak cellainak
elemszamait modellezik, nem téve kiilonbséget magyardzo és magyardzott valtoz6 kozott. Az elemzés
alapja egy haromvaltozos kereszttabla:

ixjxc,
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ahol i a valaszado/sziil €s j a valaszado/partner végzettsége, ¢ pedig az adott kohorsz. E tablaban n;,
jeldli azon mobilitasi kapcsolatok/parkapcsolatok szamat ¢ kohorszban, ahol a sziilé/valaszado végzett-
sége az i kategdriaba, a valaszadd/partneré pedig a j kategdriaba tartozik.

A kilonboz6 modellek az alabbiak szerint keriltek illesztésre:

log(uijc) =1+ Af + 7\}3 + A (teljes fiiggetlenség);
log(uijc) =1+ AF+ 7\]1-3 + A%+ ARC + )\]’-)CC (feltételes fiiggetlenség);
log(uijc) = A+ AR + A7 + A5 + Af° + ALC + A (konstans fluiditas);

log(pije) = A+ AF + A7 + AS + MRS + AL + By (unidiff),

ahol AF, 27, A¢ a fO hatdsai a sziil6/valaszadé végzettségének (R), az egyén/partner végzettségének
(P), illetve a kohorsznak (C). Az 6sszetettebb modellekben adott valtozok Osszefiiggését az interakciok
jelolik. AR jelenti a sziil6/valaszadé végzettsége és a kohorsz dsszefiiggését, Af- pedig ugyanezt a
valaszadod/partner esetében. A konstans fluiditds modellben a A7 paraméter reprezentélja a végzettségek
interakciojat. Az unidiff modellekben megjelenik a B, elem (az unidiff paraméter), mely a végzettségek
A modellek dsszehasonlitasa a gyakran hasznalt AIC, BIC és disszimilaritds index (D) mutatok segitsé-
gével tortént. Ezek:

AIC = —2log(L) + 2k; BIC = G* — df *log (n),

ahol L a likelihood statisztika, k a paraméterek szama, G’ a likelihood-arany statisztika, df a szabad-
sadgfok, és n a minta elemszama. A disszimilaritas index gyakorlatiasabb, 0 és 1 koz¢ eso értéke azt
reprezentalja, hogy a minta elemeinek mekkora aranyat kellene mésik celldba mozgatni, hogy a modell
tokéletesen illeszkedjen. Szamitésa:

D= YIn;— pl/2n,

ahol n, a megfigyelt, 4 pedig a modell altal illesztett értek, n pedig a teljes elemszam.

A vizsgalt modellek illeszkedési statisztikait az M 1. és M2. tablazat foglalja dssze.

M1. tablazat. Mobilitas

Modell Szabadsagfok Deviancia AlIC BIC D
Férfiak

Teljes fiiggetlenség 20 4020 4231 4240 0,19
Feltételes fiiggetlenség 12 2965 3193 3212 0,13
Konstans fluiditas 8 32 268 293 0,014
Unidiff 6 26 14 =31 0,013
Nok

Teljes fiiggetlenség 20 4924 5140 5149 0,20
Feltételes fiiggetlenség 12 3419 3650 3670 0,16
Konstans fluiditas 8 32 272 296 0,013
Unidiff 6 8 —4 =50 0,007

Forras: EU-SILC Magyarorszagra vonatkozé 2005., 2011. és 2019. évi felvétele, 25 és 64 év kozotti valaszadok dsszevont mintaja.
Elemszam: N = 29 565.
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M2. tablazat. Parvalasztas

Modell Szabadsagfok Deviancia AlIC BIC D
Férfiak

Teljes fiiggetlenség 20 4691 4891 4900 0,24
Feltételes fiiggetlenség 12 4408 4624 4644 0,23
Konstans fluiditas 8 23 247 271 0,014
Unidiff 6 10 -2 —46 0,005
Nok

Teljes fliggetlenség 20 5078 5282 5291 0,24
Feltételes fiiggetlenség 12 4663 4884 4903 0,24
Konstans fluiditas 8 30 258 282 0,012
Unidiff 6 21 9 -35 0,009

Forras: EU-SILC Magyarorszagra vonatkozo6 2005., 2011. és 2019. évi felvétele, 25 és 64 év kozotti valaszadok dsszevont mintdja.
Elemszam: N =23 157.





